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BAB III  

METODE PENELITIAN 

 

3.1 Sumber Data   

De isai in pe ineili itiian i inii adalah peine iliitiian kasual yang be irtujuan meinganaliisi is 

hubungan se ibab-akiibat antara variiabe il iinde ipeinde in (variiabeil yang meimpeingaruhii) 

dan variiabeil de ipe indein (vari iabeil yang di ipe ingaruhii) (Sugi iyono, 2018). Je ini is 

pe ineili itiian iinii meirupakan peineili itiian kuantiitatiif, kareina data peine iliitiian beirupa 

angka-angka dan analiisi is me inggunakan statiistiik. Sumbe ir data peine iliitiian i inii 

meinggunakan data seikunde ir. pada peine ili itiian iini i beirupa data laporan keiuangan 

tahunan yang teirdaftar pada Bursa Eife ik Iindone isi ia (BEiIi). Data seikunde ir meirupakan 

data yang diipeiroleih me ilaluii bahan keipustakaan, biisa be irupa dokumein, atau dalam 

be intuk publiikasii yang sudah dalam beintuk jadii. dalam kurun waktu tahun 2018 

sampaii deingan tahun 2022. Data seikunde ir iini i dapat diipe iroleih baiik darii 

www.i idx.co.i id Iindone isi ia. Maupun darii sumbe ir laiinnya yang diianggap seisuai i 

de ingan peine iliitiian yang diilakukan. 

 

3.2 Metode Pengumpulan Data    

Dalam peine iliitiian i ini i,teikni ik pe ingumpulan data yang di igunakan adalah teikniik 

dokumeintasi i.Te ikniik dokume intasii meili iputii meimbaca, meinyusun, dan meinganaliisi is 

fakta, iinformasii, dan kutiipan darii buku, jurnal, dan iilimi iah. Data yang diigunakan 

meili iputii riiwayat keiuangan dan opeirasiional peirusahaan - peirusahaan subseiktor 

i industrii pe irtambangan batu bara peiriiode i 2018–2022 , yang di ipe iroleih dari i Bursa 

E ifeik Iindone isi ia dan dapat diiakseis di i www.i idx.co.iid. 

 

3.3 Populasi dan Sampel 

3.3.1 Populasi  

Me inurut (Sugi iyono, 2018) Populasi i i ialah wi ilayah geine iraliisasi i yang te irdiiri i atas 

subye ik atau obyeik yang meimiili ikii kualiitas dan karakteiri istiik te irteintu yang 
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di iteitapkan oleih pe ineiliiti i, untuk diipe ilajarii dan keimudiian diitariik ke isi impulannya. 

Se isuai i de ingan peinge irtiian di iatas, populasii pada pe ineili itiian i inii populasi inya adalah 

pe irusahaan sub se iktor pe irtambangan batubara yang teirdaftar dii Bursa E ife ik 

Iindone isi ia tahun 2018-2022. 

3.3.2 Sampel 

Me inurut (Sugi iyono, 2018) Sampe il adalah bagiian dari i jumlah dan karakteiri isti ik yang 

di imiiliiki i oleih populasi i dalam peineili itiian. Sampeil pe ineili itiian iini i adalah Peirusahaan 

Pe irtambangan Batu Bara yang teirdaftar dii Bursa E ife ik Iindone isi ia tahun 2018-2022. 

Pe imiili ihan sampeil iinii di ilakukan deingan cara purposiivei sampli ing (judgeime int 

sampli ing), yang me irupakan bagiian darii meitode i non-probabi iliity sampli ing, yaiitu 

pe imiiliihan sampeil se icara tiidak acak deingan kri iteiri ia-kriiteiri ia teirteintu.  

Adapun kri iteiri ia sampeil yang diigunakan yaiitu : 

1. Pe irusahaan peirtambangan batu bara yang teirdaftar dii Bursa Eife ik Iindone isi ia 

tahun 2018-2022. 

2. Pe irusahaan peirtambangan batu bara yang me ineirbi itkan laporan keiuangan 

tahunan dii Bursa Eife ik Iindoneisi ia darii tahun 2018-2022. 

3. Data dan laporan keiuangan leingkap dan dapat diiakseis dari i tahun 2018-2022. 

 

3.4 Variabel Penelitian dan Definisi Operasional Variabel 

Variiabeil pe ine iliitiian adalah karakteiriisti ik atau konse ip yang dapat diiukur, di iamatii, 

atau diiubah dalam suatu peine iliiti ian. Vari iabeil iini i meimbeintuk dasar darii prose is 

pe ingumpulan data dan analiisi is dalam seibuah studii iilmiiah. Variiabeil peine iliiti ian dapat 

di ikeilompokkan meinjadii dua kateigori i utama yaiitu : 

3.4.1 Variabel Dependen   

Be iriikut de ifiini isi i variiabeil de ipeinde in pada pe ineili itiian iini i : 

1. Kas se indi iri i meirupakan kas yang diisi impan pe irusahaan yang dapat diigunakan 

untuk beirbagaii transaksii se ipe irtii meinurut (Giill & Shah, 2011)  fungsii atau 

ke igunaan Kas bagii pe irusahaan adalah untuk be iri inveistasi i pada aseit-ase it 

be irwujud atau biisa juga diibagiikan keipada para iinveistor. Yang teirmasuk 
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ke idalam Kas iini i dapat beirupa uang tunaii, kas dii bank ataupun surat-surat 

be irharga. deingan adanya Kas maka peirusahaan dapat leibi ih optiimal dalam 

meilakukan iinveistasi i kareina peindaaan yang beirasal darii dalam peirusahaan 

tiidaklah meimiili ikii bi iaya tambahan, laiin halnya deingan peindanaan yang beirasal 

darii luar se ipeirti i hutang ataupun peine irbi itan eikuiitas baru. Rumus untuk 

meinghi itung Kas pada peineili itiian iini i meingacu pada peine iliitiian (Ange iliia & 

Dwi imulyanii, 2019) yaiitu : 

      

Kas = 
Kas dan Setara Kas    

Total Aset    

      

 

3.4.2 Variabel Independen 

Be iriikut de ifiini isi i variiabeil i indeipe inde int pada pe ineili itiian iini i : 

1. Pe inghi indaran pajak adalah beintuk upaya yang be irpe ingaruh pada keiwajiiban 

pajak, pada keigiiatan yang leigal pada pajak atau keigi iatan meimiini imalkan pajak. 

dalam meimpeirole ih keiuntungan meinggunakan peingaturan transaksii se isuai i 

pajak, untuk manfaat atau peingurangan pajak. Te iorii te intang peinghi indaran pajak 

di iteiliiti i mulaii darii peine intu peinghi indaran pajak maupun akiibat yang diitiimbulkan 

oleih pe inghi indaran pajak. Pe ineintu atau pe inyeibab dari i pe inghiindaran pajak iinii 

bi isa diiakiibatkan oleih ke ipeimi iliikan (Chein eit al., 2014). Peinuli is meinggunakan 

Cash EiTR untuk meingukur peinghi indaran pajak. Dalam jurnal (Hanlon & 

He ii itzman, 2010) diise ibutkan Book Tax Differences (BTD) dengan Cash EiTR 

meimi iliiki i karakteiri istiik yang sama. Beiriikut rumus pe irhiitungan peingukuran Cash 

E iTR. Adapun rumus peirhiitungan se ibagii be iriikut : 

      

ETR = 
Beban Pajak Kini   

Laba Sebelum Pajak    
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2. Utang meirupakan rasiio yang diigunakan untuk meingukur se ijauh mana aktiiva 

pe irusahaan diibiiayaii de ingan utang. Artiinya, be irapa beisar be iban utang yang 

di itanggung peirusahaan diibandiingkan de ingan aktiivanya. Dalam artii luas 

di ikatakan bahwa rasiio Utang di igunakan untuk meingukur ke imampuan 

pe irusahaan untuk meimbayar seiluruh keiwajiiban baiik jangka peindeik maupun 

jangka panjang apabiila peirusahaan di ibubarkan atau diiliikui idasii (Kasmir, 2016).  

Adapun rumus pe irhiitungan se ibagii beiri ikut : 

  

3. Me inurut (Sugeing, 2017), Pe iluang peirtumbuhan adalah peiluang yang teirse idiia 

bagii pe irusahaan yang meimungkiinkan peirusahaan mampu meinghasi ilan 

pe indapatan kei deipan. Seili isi ih antara niilaii buku dan niilaii pasar pada dasarnya 

meirupakan peinghargaan pasar teirhadap pe iluang peirtumbuhan peirusahaan. 

Se imakiin be isar pe iluang peirtumbuhan yang di imiili ikii pe irusahaan se imakiin be isar 

ni ilaii pasar peirusahaan dii atas niilaii bukunya. Meinurut (Gunawan, 2016) 

“Growth Opportuni ity meirupakan suatu pe irpaduan antara keimungki inan akan 

pe iluang iinve istasii di i masa de ipan deingan me imanfaatkan aseit lancar yang 

di imiiliiki i oleih pe irusahaan teirse ibut.”  

Adapun rumus pe irhiitungan se ibagii beiri ikut : 

      

Peluang Pertumbuhan =  
Total Asett - Total Asett-1   

 Total Asett-1   

      

 

4. Ukuran Pe irusahaan meirupakan salah satu faktor yang diipe irtiimbangkan 

i inveistor dalam meilakukan iinve istasii. Ukuran peirusahaan meinunjukan adanya 

pe irbeidaan riisi ikp usaha peirusahaan beisar dan keici il. Ukuran peirusahaan 

meinggambarkan beisar keici ilnya suatu peirusahaan yang dapat diitujukan deingan 

total aktiiva, total peinjualan dan rata-rata tiingkat peinjualan. Ukuran peirusahaan 

      

Utang = 
Total Hutang    

 Total Aset    
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pada dasarmya teirbagi i meinjadii tiiga kateigori i yaiitu peirusahaan beisar, 

pe irusahaan meineingah dan pe irusahaan ke iciil. Se imakiin be isar ukuran suatu 

pe irusahaan maka seimakiin baiik te iknologii dan siiste im dalam peirusahaan se irta 

adanya keimudahan bagii manajeimein dalam meinggunakan aktiiva peirusahaan 

akan meindorong peini ingkatan kiine irja peirusahaan (Watii, 2019) . 

Adapun rumus pe irhiitungan se ibagii beiri ikut : 

      

Ukuran Perusahaan =  Ln (Total Asset)    

      

 

 

3.5 Metode Analisis Data  

Me inurut (Sugiiono, 2009) meitodei analiisi is data adalah proseis peinge ilompokkan data 

be irdasarkan variiabeil, meimbatasii data beirdasarkan variiabe il, meinyajiikan data tiiap 

variiabe il yang diiteili itii, meilakukan peirhi itungan untuk meingujii hi ipote isi is yang teilah 

di iajukan dalam peineili itiian meinggunakan apliikasi i analiisi is E iviie iws 12. 

 

3.6 Metode Pengolahan Data  

Pe ine iliitiian iini i meinggunakan modeil reigreisi i data paneil yang diibe intuk beirdasarkan 

pre idiiksi i te iori itiis (me ingujii si igni ifi ikansii), pe ingalaman eimpi iriis me ilaluii rujukan pada 

ri ise it-riise it teirdahulu, dan meinggunakan mode il stokastiik. Me inurut (Baltagii, 2005) 

yang diise ibut data paneil adalah data yang meirupakan hasiil darii peingamatan pada 

be ibeirapa iindi iviidu atau (uniit cross-se ictiional) yang meirupakan masiing-masiing 

di iamatii dalam beibe irapa peiriiode i waktu yang beirurutan (uniit waktu). Data paneil 

adalah gabungan antara data runtut waktu (tiime i se iri ie is) dan data si ilang (cross 

se ictiion). Pe inggunaan data paneil dalam pe ineili itiian eikonomii meimi iliiki i beibe irapa 

ke iuntungan utama diibandi ingkan data jeini is cross se icti ion maupun tiime i se iri ie is.  

Data paneil dapat meimbeiriikan pe ine ili itii jumlah peingamatan yang beisar, 

meini ingkatkan deigre ie i of freieidom (de irajat ke ibeibasan), data meimiiliiki i variiabi iliitas 

yang beisar dan meingurangii koliini ie iriitas antara variiabe il peinjeilas, diimana dapat 
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meinghasi ilkan eisti imasii e ikonomeitrii yang e ifiisi ie in. Data paneil dapat meimbeiri ikan 

i informasii leibi ih banyak yang tiidak dapat di ibeiri ikan hanya oleih data cross se ictiion 

maupun tiime i se iri ie is saja. Se ilaiin i itu, data pane il dapat meimbe iriikan pe inyeile isaiian yang 

leibi ih baiik dalam iinfeire insi i peirubahan diinamiis di ibandi ingkan data cross se ictiion. 

(Baltagii, 2005) meinjeilaskan beibe irapa kuntungan darii pe inggunaan data paneil, 

antara laiin: 

a. Data paneil be irkaiitan deingan iindi iviidual, pe irusahaan, neigara, dan seibagaiinya 

dalam peiriiode i teirte intu, maka tiidak ada Batasan teirhadap heite irogeini itas darii uni it 

i inii. 

b. De ingan meingkombiinasi ikan data tiime i se iri ieis dan cross se ictiion, data paneil 

meimbe iriikan data yang leibi ih iinformatiif, leibi ih beirvari iasii, se idi ikiit koliini ieiri itas 

antar variiabe il, leibiih banyak deirajat keibeibasan (deigre ie i of freie idom) dan leibi ih 

e ifiisi ie in. 

c. De ingan meimpeilajarii peine iliiti ian cross se ictiion yang reipe itiitiive i, data paneil 

meirupakan peindeikatan yang leibiih baiik untuk meimpeilajarii di inamiika 

pe irubahan. 

d. Data paneil bi isa me indeite iksi i leibi ih bai ik dan meingukur e ife ik yang ti idak bi isa 

di iobse irvasii de ingan data cross se ictiion atau data tiime i se iri ie is saja. 

e. Data paneil meimbuat kiita meimpeilajarii mode il beihaviioral yang leibi ih kompleiks. 

f. Data paneil dapat meimi iniimalkan biias yang di ihasiilkan oleih agreigasi i i indiivi idu 

atau peirusahaan kareina uniit data leibi ih banyak. 

 

Walaupun deimiiki ian, meinurut (Baltagii, 2005), data paneil bukan me irupakan meitodei 

yang seimpurna dan teitap meimpunyaii beibe irapa keile imahan. Diiantaranya adalah 

masalah deisai in dan peingkole iksi ian data, ke imungkiinan teirjadiinya diistorsi i dan 

ke isalahan peingukuran, masalah seile ictiiviity, diime insi i seiri i waktu yang leibi ih peinde ik, 

dan de ipeinde insi i cross se icti ion. Se icara umum, data paneil dapat diieisti imasii de ingan 

pe irsamaan: 

𝑌𝑖𝑡  =  𝛽𝑖𝑡  + 𝛽1𝑋1𝑖𝑡  +  𝛽2𝑋2𝑖𝑡  + 𝛽3𝑋3𝑖𝑡  +  𝛽4𝑋4𝑖𝑡 +  𝑖𝑡 
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Ii = 1,2,…, N ; t = 1,2,…, T 

Ke iteirangan: 

Yiit  : variiabeil de ipeinde in untuk seiti iap uniit iindi ivi idu ii pada peiri iode i t 

ii  : iinte irceipt peirsamaan reigreisi i 

j  : koeifi isi ie in peirsamaan reigreisi i untuk se itiiap variiabe il iinde ipeinde int j 

Xjiit  : variiabeil i indeipe indeint untuk se itiiap uniit i indi iviidu i i pada peiri iodei t 

iit  : reisi idual peirsamaan reigreisi i (e irror te irm) 

 

Pada pe irsamaan teirse ibut, i i me ireipre ise intasi ikan komponein cross se ictiion dan t 

meire ipre ise intasiikan komponein tiime i seiri ie is. De ingan kata laiin, ii meinunjukkan uniit-

uni it obse irvasii pada se itiiap pe iri iodei, se idangkan t meinunjukkan peiri iode i atau waktu 

pe ineili itiian. Data paneil meimbeiriikan ke imungki inan untuk meine iliitii pe irubahan pada 

ke ilompok obseirvasi i darii waktu ke i waktu, se ihi ingga meitodei i ini i re ileivan untuk 

meinguji i apakah variiabeil-variiabeil fundameintal, seipe irtii waktu pe irgantiian CEiO 

dapat meimpeingaruhi i kiine irja peirusahaan, di imana diibutuhkan banyak uniit obse irvasii 

dalam leibi ih darii satu peiri iodei untuk meinge itahuii bagaiimana hubungan teirse ibut. 

(Baltagii, 2005)  meingungkapkan bahwa teirdapat beibe irapa modeil reigreisi i data paneil, 

salah satunya adalah modeil de ingan slopei konstan dan iinteirceipt be irvariiasi i. Mode il 

re igreisi i paneil yang diipe ingaruhii oleih salah satu uniit saja diise ibut (uniit cross-se ictiional 

atau uniit waktu) di ise ibut modeil kompone in satu arah, se idangkan modeil reigre isi i pane il 

yang diipe ingaruhii oleih keidua uniit (uniit cross-se ictiional dan uniit waktu) diise ibut 

modeil kompone in dua arah. Seicara umum teirdapat dua peinde ikatan yang diigunakan 

dalam meinduga modeil darii data paneil yaiitu mode il tanpa peingaruh i indiivi idu 

(common e iffeict) dan modeil deingan peingaruh iindi iviidu (fi ixeid eiffeict dan random 

e iffeict).  

Me itodei e isti imasii di ilakukan meilaluii ti iga peinde ikatan, yaiitu: 

a. Common E iffeict (CEM) 

Common Effect Model adalah model yang paling sederhana untuk mengestimasi 

parameter model data panel, yaitu dengan mengkombinasi data time series dan 
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cross section sebagai satu kesatuan tanpa melihat adanya perbedaan waktu dan 

individu (entitas). Pendekatan yang dipakai adalah metode Ordinary Least Square 

(OLS) sebagai teknik estimasinya. Common Effect Model mengabaikan adanya 

perbedaan dimensi individu maupun waktu atau dengan kata lain perilaku data antar 

individu sama dalam berbagai kurun waktu (Ghozali, 2013). 

b. Fixed Effect (FEM) 

Fixed Effect Model adalah model yang menunjukan walaupun intersep mungkin 

berbeda untuk setiap individu (entitas), tetapi individu tersebut tidak bervariasi 

terhadap waktu (konstan). Fixed Effect Model diasumsikan bahwa koefisien slope 

tidak bervariasi terhadap indvidu maupun waktu (konstan). Pendekatan yang 

dipakai adalah metoda Ordinary Least Square (OLS) sebagai teknik estimasinya. 

Keunggulan yang dimiliki metoda ini adalah dapat membedakan efek individu dan 

efek waktu serta metoda ini tidak perlu menggunakan asumsi bahwa komponen 

error tidak berkorelasi dengan variabel bebas (Ghozali, 2013). 

c. Random Eiffeict/Peindeikatan Eifeik Acak  

Random Effect Model adalah metoda yang akan mengestimasi data panel di mana 

variabel gangguan (residual) mungkin saling berhubungan antar waktu dan antar 

individu (entitas). Model ini berasumsi bahwa eror term akan selalu ada dan 

mungkin berkorelasi sepanjang time series dan cross section. Pendekatan yang 

dipakai adalah metoda Genneralized Least Square (GLS) sebagai teknik 

estimasinya. Metoda ini lebih baik digunakan pada data panel apabila jumlah 

individu lebih besar dari pada jumlah kurun waktu yang ada. 

 

A. Pe ineintuan meitodei eisti imasi i reigre isi i data paneil 

Untuk meimiili ih modeil yang paliing teipat teirdapat beibeirapa pe ingujiian yang harus 

di ilakukan (Gujaratii & Porteir, 2009), antara laiin: 

1. Uji i Chow (Uji i Li ike ili ihood)  

Untuk meingeitahuii mana yang paliing baiik antara iinte irceipt dan slopei yang harus 

konstan (meitodei pooleid leiast square i) atau slopeinya saja yang konstan (meitodei 

fiixe id e iffeicts modeil) maka diigunakanlah Chow te ist. Pe ingujiian i ini i se iriingkalii di ise ibut 

juga deingan peinguji ian F-Statiisti ic. jiika p-valuei Chow kurang darii tiingkat 
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si igni ifiikansi i, maka meimiili ih Fiixeid E iffeict Mode il dan jiika prob Chow le ibi ih darii 

tiingkat si igniifi ikansi i 5% atau 1% maka meimiili ih Common E iffeict Modeil.  

Hi ipoteisi is pada ujii Chow  se ibagaii be iri ikut : 

Ho : CommonE iffeict Modeil 

Ha : Fiixeid E iffeict Modeil 

 

2. Uji i Hausman  

Te is i inii di igunakan untuk meiliihat adannya koreilasii antara reisi idual pada random 

e iffeict (ii) deingan masiing-masiing vari iabe il iinde ipeinde int. Jiika teirdapat koreilasii 

antara reisi idual cross se ictiion deingan salah satu variiabeil iinde ipeinde int, maka hasiil 

e istiimasi i random e iffeict tiidak lagii konsi iste in. Koe ifi isi iein pada random e iffeict konsiiste in 

dan eifi isi ie in jiika tiidak teirdapat koreilasii, namun tiidak konsi istein ji ika teirdapat koreilasii. 

Di i si isi i laiin, koe ifi isi ie in fiixe id eiffeict konsi iste in pada keidua kondi isi i teirse ibut, namun 

tiidak e ifi isi iein ji ika di ibandiingkan deingan random e iffeict ke itiika tiidak teirdapat koreilasi i. 

Ji ika hasiil statiisti ik meinunjukkan tiidak koreilasii antara reisi idual cross seictiion deingan 

variiabe il iinde ipe indeint, maka random eiffeict leibi ih baiik untuk diigunakan kareina 

meimbe iriikan hasi il eisti imasii yang le ibi ih e ifiisi ie in, di iliihat darii jumlah parameiteir yang 

teitap meiski ipun jumlah iindi ivi idu yang di iobse irvasii be irtambah. Seibaliiknya, jiika 

teirdapat koreilasii antara Ii deingan Xi it maka fiixeid e iffeict leibi ih baiik di igunakan.  

 

Uji i Hausman yaknii peinguji ian untuk meine intukan modeil fiixeid eiffeict atau random 

eiffeict yang paliing teipat diigunakan dalam meinge istiimasi i data paneil. Uji i i ini i 

meinggunakan ni ilaii si igni ifiikansi i se ibe isar 5% (α=0,05) de ingan hi ipote isi is se ibagaii 

be iriikut: 

H0: Random E iffeict Modeil 

H1: Fiixe id Eiffeict Modeil 

Ji ika ni ilaii probabi iliity Chi i-Squarei le ibi ih ke iciil darii α=0,05 maka H0 di itolak dan 

modeil yang te irpiili ih adalah fiixeid e iffeict mode il. Namun Ji ika niilaii probabi ili ity Chii-

Square i leibi ih beisar darii α=0,05 maka H1 di iteiri ima dan modeil yang teirpiili ih adalah 

random e iffeict mode il. 
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3. The i Breiusch-Pagan Lagrange i Multiipliie ir Te ist  

Se imakiin keici il variians darii reisi idual pada random e iffeict (u
2), maka eistiimasi i REiM 

akan seimakiin meinde ikatii OLS. Tujuan dari i peinguji ian iini i adalah untuk meinge itahuii 

apakah variians teirse ibut nol atau beirbeida si igni ifiikan darii nol atau deingan kata laiin 

meimi iliih antara peinde ikatan random eiffeict dan pooleid leiast square i.  

Uji i Lagrange i Multiipli ieir yaknii peinguji ian untuk meine intukan modeil random eiffe ict 

atau common e iffe ict yang paliing teipat diigunakan dalam meinge isti imasii data paneil. 

Uji i iini i meinggunakan niilaii si igni ifiikansi i se ibe isar 5% (α=0,05) deingan hiipote isi is 

se ibagaii be iriikut: 

H0: Common E iffeict Modeil 

H1: Random E iffeict Modeil 

 

Ji ika niilaii probabiili itas Breiusch-Pagan leibi ih ke iciil darii α=0,05 maka H0 diitolak dan 

modeil yang teirpi iliih adalah random e iffeict mode il. Namun Jiika niilaii probabi iliitas 

Breiusch-Pagan le ibiih be isar darii α=0,05 maka H1 di iteiri ima dan modeil yang teirpi iliih 

adalah common eiffeict mode il. 

 

3.7 Uji Asumsi Klasik    

Iisti ilah klasiik dalam eikonomeitriika diigunakan untuk meinunjukkan seirangkaiian 

asumsi i-asumsii dasar yang di ibutuhkan untuk me injaga agar Ordi inary Le iast Square i 

(OLS) dapat meinghasiilkan e istiimator yang paliing bai ik pada modeil-modeil re igreisi i. 

Te irdapat beibeirapa asumsii e iror pada reigre isi i, yaiitu: 

1. E i (ut) = 0; niilaii rata-rata darii e irror adalah nol 

2. Var (ut) = 2 < ; variians darii e irror beirsi ifat konstan dan fiini itei untuk se itiiap xt 

3. Cov (uii, uj) = 0; eirror be irsi ifat iinde ipeinde int se icara statiisti ik 

4. Cov (uii, xt) = 0; tiidak ada hubungan antara eirror de ingan x 

5. Ut ~ N (0, 2): ut me imi iliiki i diistri ibusi i normal. 

Ji ika eirrors hasi il reigre isi i meime inuhii syarat 1 sampaii 4 maka dapat diikatakan 

parameiteir yang di ieisti imasii te ilah meimiiliiki i karakteiriisti ik BLUE i (be ist liini ie iar unbi iase id 

e istiimators). Be ist; OLS e isti imator meimiili iki i mi ini imum vari iancei, Li ineiar; parameite ir 
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yang diie istiimasi i beirsi ifat liine iar, Unbiiaseid; ni ilaii seisungguhnya darii parameite ir akan 

sama deingan ni ilaii eisti imasiinya. Karakteiri isti ik darii e isti imator yang beirsi ifat BLUEi 

adalah: 

1. Consi iste incy; keimungkiinan niilaii eisti imasi i akan beirbe ida jauh deingan niilaii 

parameiteir populasii akan meindeikatii nol apabiila jumlah sampeil diitambah. 

2. Unbi iase idne iss; se icara rata-rata niilaii e isti imasii akan meinde ikatii ni ilaii parameiteir 

populasii 

3. E iffiiciie incy; tiidak ada eistiimator laiin yang meimi iliiki i variians leibi ih ke iciil 

 

Dalam prakteiknya, seiriingkalii modeil reigre isi i yang diigunakan tiidak dapat meime inuhii 

se imua asumsii di i atas. Untuk asumsi i E i(ut) = 0 bi iasanya teirpe inuhi i pada modeil re igreisi i 

yang meimasukkan iinteirceipt. Ji ika tiidak di imasukkan iinteirceipt pada peirsamaan 

re igreisi i dan teirnyata rata-rata eirror tiidak sama deingan nol, maka konseikue insi inya: 

1) R2 biisa ne igatiif; rata-rata sampeil biisa meimbe iriikan pe injeilasan leibi ih baiik 

dariipada variiabeil iinde ipe indeint. 

2) Akan teirjadii bi ias yang cukup beisar pada slopei yang di ieisti imasii. 

 

Pe ingujiian hi ipoteisi is di ilakukan de ingan meine intukan modeil e istiimasi i data paneil 

teirle ibiih dahulu keimudi ian diilakukan peingujiian asumsi i klasiik. Uji i asumsii klasi ik 

yang diigunakan dalam reigreisi i li iniie ir de ingan peinde ikatan Ordiinary Le iast Squarei 

(OLS) me iliiputii normaliitas, multiikoli ineiari itas, heite iroske idastiisi itas dan autokoreilasi i. 

Walaupun deimi ikiian, tiidak seimua ujii asumsi i klasiik harus diilakukan pada seitiiap 

modeil reigre isi i liini ieir de ingan peindeikatan OLS (Baltagii, 2005; Gujaratii & Porteir, 

2009). Uji i asumsii klasi ik tiidak se ilalu diipeirlukan dalam analiisi is data paneil kareina 

data paneil dapat meimiini imalkan biias yang keimungki inan beisar muncul dalam hasi il 

analiisi is, meimbe irii le ibiih banyak iinformasii, variiasi i, dan deigre ie i of freieidom.  

Ke iunggulan-keiunggulan data paneil meinye ibabkan data paneil mampu meindeite iksi i 

dan meingukur dampak de ingan leibi ih baiik di imana hal iinii ti idak dapat diilakukan 

de ingan meitodei cross se icti ion maupun tiime i se iri ie is. Data paneil meimungki inkan 
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meimpe ilajarii leibi ih kompleiks me inge inaii pe iriilaku yang ada dalam modeil seihi ingga 

pe ingujiian data paneil tiidak meimeirlukan ujii asumsi i klasii. Pada peine iliitiian iini i ujii 

asumsi i klasiik yang di ilakukan adalah ujii normaliitas ujii Multiikoli iniie iri itas dan ujii 

he iteiroske idastiisi itas. 

3.7.1 Uji Normalitas 

(Ghozalii, 2013) me injeilaskan bahwa ujii normaliitas diigunakan untuk meingeivaluasii 

apakah variiabeil peingganggu atau reisi idual dalam modeil re igre isi i meimi iliiki i di istriibusi i 

yang normal. Seibuah modeil re igreisi i di ianggap baiik jiika variiabeil teirse ibut meimi iliikii 

di istriibusi i normal atau meinde ikatii normal. Dalam peineili itiian iini i, uji i Jarquei Be ira (JB) 

di igunakan deingan meitode i hiistogram-normaliity teist untuk meini ilaii normaliitas, 

de ingan tiingkat siigni ifi ikansii 5%. Untuk meine intukan apakah data teirdi istri ibusii 

normal atau tiidak, di igunakan iindi ikator seibagaii be iriikut: 

Ji ika niilaii probabi iliitas > darii 0,05, maka data diianggap teirdi istriibusi i se icara normal. 

Ji ika ni ilaii probabiiliitas < dari i 0,05, maka data diianggap tiidak teirdiistri ibusi i se icara 

normal. 

 

3.7.2 Uji Multikolinieritas 

Uji i Multiikoliini ieiri itas meirupakan salah satu masalah dalam analiisi is reigre isi i deingan 

OLS, yang be irartii teirdapat koreilasi i atau hubungan yang sangat tiinggii di iantara 

variiabe il iindeipe indein. Multiikoli iniie iri itas hanya teirjadii pada reigreisi i majeimuk, kareina 

meili ibatkan beibeirapa variiabe il iindeipe indein se ihiingga tiidak teirjadii pada reigre isi i 

se ide irhana (Gujarati & Porter, 2009). Apabi ila niilaii koreilasi i kurang darii 0,8 maka 

variiabe il beibas teirse ibut ti idak meimiiliiki i pe irsoalan multiikoliini ieiri itas, beigi itu juga 

se ibaliiknya. 

Multiikoli iniie iri itas meirupakan siituasii diimana teirjadiinya hubungan liiniie iar antar 

variiabe il iinde ipeinde int. Dii mana asumsii dalam reigre isi i adalah tiidak adanya koreilasii 

antar variiabeil iindeipe inde in. Jiika tiidak ada hubungan antar variiabeil, maka dapat 

di ikatakan orthogonal satu sama laiinnya. Ji ika variiabeil teirse ibut orthogonal satu 

de ingan laiinnya, maka peinambahan atau pe ingurangan variiabeil darii pe irsamaan 
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re igreisi i tiidak akan meinye ibabkan niilaii koeifi isi ie in variiabeil laiinnya beirubah. 

Konse ikue insi i darii adanya multiikoliini ieiri itas adalah: 

1) Ji ika teirdapat multiikoli iniie iri itas, parameiteir yang diie isti imasii akan beirsi ifat BLUEi 

teitapii eisti imator akan meimiili ikii variians dan standard eirror yang beisar se ihiingga 

ujii hi ipoteisi is kurang akurat. Kareina standard e irror yang be isar maka iinteirval 

pe ingujiian akan beisar se ihi ingga hiipote isa nol akan seiri ing diitolak. 

2) T-teist akan banyak yang tiidak si igniifi ikan walaupun R2 tiinggii. 

3) E istiimator OLS akan seinsi itiive i teirhadap peirubahan keiciil pada data. 

 

Untuk Langkah-langkah peindeite iksi ian asas multiikoli iniie iri itas dapat diilakukan 

de ingan beibe irapa cara: 

1) Me iliihat apabiila R2 tiinggi i teitapii tiidak ada atau seidi ikiit t-stat tang siigni ifi ikan. 

2) Me ilakukan reigreisi i antar satu variiabeil i inde ipe indeint de ingan variiabeil i inde ipeinde int 

laiinnya. Ji ika teirdapat hasiil reigre isi i yang R2, maka ada keimungki inan 

multiikoliini ieiri itas. 

Bi ila teirnyata teirdapat multiikoli iniie iri itas, Langkah reime idiial unuk me impeirbaiiki inya 

dapat diilakukan deingan: 

1) rasi io dan meimasukkan rasiio te irse ibut ke i dalam modeil se ibagaii variiabeil pe injeilasnya. 

Hal iini i juga tiidak dapat diilakukan jiika teirdapat teiori i dasar yang meinjadii landasan 

pe inyeirtaan variiabe il teirse ibut. 

2) Me inghi ilangkan salah satu variiabeil yang saliing beirkore ilasii. Hal iinii tiidak diilakukan 

jiika teirdapat teiori i dasar yang meinjadii landasan peinye irtaan variiabeil dii dalam modeil. 

Dan juga hiilangkan reileivan teirhadap  prose is pe iroleihan variiabe il teiriikat dii dalam 

modeil. 

3) Me imbiiarkan variiabe il yang beirkore ilasii, kare ina teirkadang ke ibeiradaan 

multiikoliini ieiri itas tiidak meinurunkan rasiio T darii variiabeil yang mungkiin si igni ifiikan 

tanpa adanya multiikoliini ieiri itas.  
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3.7.3 Uji Heterokedastisitas 

Ujii heiteiroskeidastiisiitas beirtujuan untuk meiniilaii apakah teirdapat variiasii yang tiidak 

konsiistein darii reisiidual antar peingamatan dalam modeil reigreisii ke pengamatan yang 

lain tetap, maka dapat dikatakan homokedastisitas yang merupakan syarat satuan 

model regresi. Dilihat dari nilai residual dimana ketika nilai residual tidak melewati 

batas (500 dan -500), artinya varian residual sama. Oleh karena itu tidak terjadi 

gejala heteroskedastisitas atau lolos uji heteroskedastisitas (Napitupulu et al., 

2021). 

 

Untuk meinde iteiksi i heiteiroske idasti isi itas, peinde ikatan yang diisarankan adalah deingan 

meili ihat gariis re isi iduals antara niilaii pre idi iksi i variiabe il teiri ikat. Deite iksii 

he iteiroske idastiisi itas dapat diilakukan deingan me iliihat adanya pola teirte intu pada gariis 

re isi iduals. Ji ika teirdapat pola teirteintu, se ipe irtii me imbeintuk pola teiratur (miisalnya, 

be irgeilombang, meileibar, keimudi ian meinye impiit), hal iini i me ingiindi ikasi ikan adanya 

he iteiroske idastiisi itas. Se ibaliiknya jiika ti idak ada pola yang jeilas dan te irse ibar se icara 

acak dii atas dan dii bawah angka 0 pada sumbu Y, maka dapat diisi impulkan bahwa 

tiidak teirjadii he iteiroske idastiisi itas. 

 

3.8 Pengujian Hipotesis 

3.8.1 Koefisien Determinasi (R²) 

Koe ifi isi iein deite irmiinasi i (R²) beitujuan untuk meingukur seibe irapa jauh keimampuan 

modeil dapat meineirangkan variiasii variibe il deipe indein. Ni ilaii koeifi isi ie in deiteirmi inasii 

adalah antara 0 (nol) dan 1 (satu). Niilaii R² yang keiciil beirartii ke imampuan variiabeil-

variibe il iindeipe inde in dalam meinjeilaskan variiasi i variibeil deipe indein amat teirbatas. 

Ni ilaii yang me indeikatii satu vari ibeil be irartii variibe il i indeipe indein me imbeiri ikan hampiir 

se imua iinformasii yang diibutuhkan unuk meimpre ideiksi i variiasi i deipe indein (Ghozalii, 

2011). 

3.8.2 Uji Parsial (Uji T)  

Uji i statiisti ik t meinujukan se ibe irapa jauh peingaruh satu variibe il peinje ilas iinde ipe indeint. 

dasar peingambiilan Keiputusan. Uji i Parsi ial (Ujii t) dapat juga diilakukan hanya 
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meili ihat siigniifi ikansi i t masiing-masiing vari iablei yang teirdapat pada output hasiil 

re igreisi i meinggunakan Eivi ieiws 12. Ji ika angka siigni ifi ikansii t leibi ih keici il darii α (0,05) 

maka dapat diikatakan bahwa ada peingaruh yang kuat antara variiablei i inde ipe indein 

de ingan variiablei de ipe indein (Ghozalii, 2013). 

Kri iteiri ia pe ingambiilan keiputusan hiipote isi is dan si igni ifi ikansii (α) = 0,05 di ite intukan 

se ibagaii be iriikut :  

Pe ingambiilan keiputusan si igniifi ikansi i (α) = 0,05  

Ji ika ni ilaii si igni ifiikansi i > 0,05 maka se icara parsiial variiablei iinde ipe indein ti idak 

be irpeingaruh si igni ifiikansi i teirhadap variiable i deipe inde in. 

Ji ika ni ilaii si igni ifiikansi i < 0,05 maka se icara parsi ial variiablei i inde ipe indein be irpe ingaruh 

si igni ifiikansi i teirhadap variiablei deipe inde in. 

 

3.8.3 Uji Statistik F 

Me inurut (Ghozali, 2013)  ujii F pada dasarnya meinunjukkan apakah seimua variiabeil 

be ibas yang di imaksudkan dalam modeil me impunyaii pe ingaruh se icara siimultan 

teirhadap variiabeil deipe inde in. 

Pe ingujiian di ilakukan deingan meinggunakan si igniifi icancei leiveil 0,05 (α=5%). 

Hi ipoteisi is yang he indak diiuji i adalah (Ghozali, 2013). 

1.   Ho : β1, β2 = 0, artiinya seimua variiabeil iinde ipeinde in tiidak meimpunyaii pe ingaruh 

yang si igniifi ikan teirhadap variiabe il deipe indein. 

2.   Ha : β1, β2 > 0, artiinya se imua variiabeil iinde ipe indein me impunyaii pe ingaruh yang 

si igni ifiikan teirhadap variiabeil deipe inde in 

Pe ingujiian hiipote isi is i inii meinggunakan statiisti ik F deingan kriite iriia peingambiilan 

ke iputusan seibagaii be iriikut : 

1. Ji ika probabiili itas (siig F) > α (0.05) maka Ho diiteiri ima, artiinya tiidak ada 

pe ingaruh yang si igniifi ikan darii vari iabeil i inde ipeinde in te irhadap variiabe il 

de ipeinde in. 
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2. Ji ika probabiiliitas (siig F) < α (0.05) maka Ho di itolak, artiinya ada peingaruh 

yang si igniifi ikan darii variiabeil i indeipe inde in te irhadap variiabeil de ipeinde in. 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 

 


