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3.2 Tahapan Pemodelan Data

tahap awal data yang ada akan dilakukan pemodelan dengan algoritma Forward

Selection, yaitu dengan menggunakan model-model basis yang telah ditraining

untuk melakukan klasifikasi pada testing dataset

1. Read Dataset

TIPE DATA PADA TIAP KOLOM PADA DATASET

Kolom Tipe Data Kolom Tipe Data Kolom Tipe Data
Age Integer STDs (number) Boolean STDs: HPV Boolean
Number of sexual partners Integer STDs: condylomatosis Boolean STDs: Number of diagnosis Integer
First sexual intercourse Integer ATDs: cer’vrcﬁ:unaﬂumam- Boolean WD THRESHCE S dirg st Integer
Frumiberiofregnacias Treger STDs: uagmc;.l; ;-ondyl'omuto— Boolean STDs: Time since last diagnosis Integer
Smokes Boolean Sl vu.f[m-p er’ir{ea[ ey Boolean Dz:iGancey Boolean
omatosis
Smokes (vears) Integer STDs: syphilis Boolean Dx: CIN Boolean
Smokes (packs/vear) Boolean STEp ej;;i;;ﬁ amatory Boolean Dl Boolean
Hormonal Contraceptives Boolean STDs: genital herpes Boolean Dx Boolean
Hormonal Contraceptives STDs: molluscum conta- Hinselmann (Label)
Integer : Boolean Boolean
(vears) glosum
D Boolean STDs: AIDS Boolean Schiller (Label) Boolean
IUD (years) Integer STDs: HIV Boolean Citology (Label) Boolean
STDs Boolean STDs: Hepatitis B Boolean Biopsy (Label) Boolean
Gambar 3.2 dataset berdasarkan label
Algoritma Forward & KNN
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Gambar 3.6 Pengujian Algoritma Forward-KNN dengan Rapidminer-3

4. Evaluasi

Eksperimen dengan menerapkan teknik Forward Selection, yang menggabungkan
beberapa model base yang beragam untuk meningkatkan akurasi prediksi, selama
eksperimen ini. Hasil dari eksperimen ini yang merupakan informasi kunci nuntuk

evaluasi kualitas prediksi kanker serviks. Dapat dilihat pada gambar dibawah ini:

Cineiod ® Table View () PlatView
accuracy
precision
recall accuracy: 97.35% +/- 1.59% (micro average: 97.35%)
AUC {optimistic) true 0 true 1 class precision
RUE pred. 0 788 15 98.13%
AUC (pessimistic)
pred. 1 7 20 T4.07%
class recall 99.12% 57.14%

Gambar 3.7 Hasil Akurasi Forward-KNN



4.1.1 Hasil dari Proses Import Dataset
untuk melihat hasil dari dataset yang telah di import maka hubungkan operator

“Read Excel” dengan Res (Result). Gambar 4.1 merupakan gambar dataset teratas
yang muncul Ketika menjalankan operator “Read Excel”
hasil yang tampilkan adalah keseluruhan data dari dataset yang telah di dapatkan.

Selain itu dapat di lihat juga statistic dari dataset yang di jalankan. Gambar 4.2

adalah anilisis statistic dari dataset yang di jalankan:
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hasil analisa statistik yang muncul dapat berupa values, least, most, type data, dan

Gambar Fehler! Kein Text mit angegebener Formatvorlage im
Dokument..2 analisa statistik dari keseluruhan dataset

total missing values

4.1.2 Hasil dari seleksi atribut
Untuk melihat hasil dari tahap Feature Selection yang telah di lakukan,

koneksikan operator “Select Attribute” dengan Res (Result). Gambar 4.3 adalah

hasil dari dataset yang ditampilkan dan telah di lakukan tahap pemilihan atribut:
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Gambar Fehler! Kein Text mit angegebener Formatvorlage im
Dokument..3 Sampel data teratas sesuai dengan atribut yang sudah di

. filter
atribut n proses

Output ilih, dan

Analisa nantinya.

4.1.3 Hasil dari pemberian label pada atribut
Untuk melihat hasil dari atribut yang sudah di beri label maka koneksikan

operator “Set Role” ke Res (Result). Gambar 4.4 adalah tampilan dataset teratas

yang sudah diberi label:
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Gambar Fehler! Kein Text mit angegebener Formatvorlage im
Dokument..4 Sampel dataset teratas yang sudah diberi label

Output yang muncul adalah keseluruhan atribut yang sudah melalui tahap seleksi

atribut dan ada 1 atribut yang sudah di beri label (berwarna hijau)

4.1.4 Hasil modellimg dari proses training dan testing dataset
Hasil dari proses training dan testing yang di lakukan di dalam rapid miner adalah

sebuah model yang bertujuan agar rapid miner dapat memunculkan output berupa
performance dari masing-masing algoritma. Gambar 4.5 adalah hasil modelling

proses training dan festing dataset dengan menggunakan algoritma KNN:



Gambar Fehler! Kein Text mit angegebener Formatvorlage im
Dokument..5 Hasil modelling dengan menggunakan algoritma KNN-1
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Ketika proses preparation data dan preprocessing data telah di lakukan dan
menjalankan model training dari algoritma KNN ini, maka output yang muncul
adalah confusion matrix yang dapat di Analisa nilai performa algoritma KNN
untuk mengklasifikasi data berupa akurasi

Gambar 4.6 adalah hasil modelling proses training dan testing dataset dengan

menggunakan algoritma KNN:
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Dokument..6 Hasil modelling dengan menggunakan algoritma KNN
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