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BAB II 

TINJAUAN PUSTAKA 

 

2.1 Penelitian Terkait 

Pelnelli lti lan yang melrujuk pada [4] olelh Khari ls Hudai lby Hani lf dan 

Novi lta Ranti l Munti lari l pada tahun 2024 delngan judul “Pelnelrapan Algori ltma 

Delci lsi lon Trelel, SVM, Naïvel Bayels Dalam Deltelksi l Stuntilng Pada Bali lta” Hasi ll 

dari l pelnguji lan delngan data telsti lng 30 % dan data trai lnilng 70 % melnggunakan 

algori ltma delci lsi lon trelel, naïvel bayels, dan SVM. Hasi ll uji l tilngkat akurasi l 

delci lsi lon trelel selbelsar 99%, naïvel bayels selbelsar 48%, dan SVM selbelsar 95%. 

Jadi l, algori ltma yang ti lngkat akurasi l pali lng ti lnggi l yai ltu delci lsi lon trelel selbelsar 

99%. Maka algoti ltma delci lsi lon trelel lelbi lh bai lk untuk deltelksi l stunti lng pada 

bali lta.  

 

Pelnelli lti lan delngan judul “Pelrbandi lngan Meltodel Klasi lfi lkasi l Nai lvel Bayels, 

Delci lsi lon Trelel, Random Forelst Telrhadap Anali lsi ls Selntilmeln Kelnai lkan Bi laya 

Haji l 2023 Pada Meldi la Sosi lal Youtubel” olelh Muhammad Yasi lr, Robelrtus Surajil 

pada tahun 2023 Pelnelli lti lan i lni l mellakukan pelrbandi lngan hasi ll akurasi l telrhadap 

belbelrapa meltodel klasi lfi lkasi l selpelrti l naïvel bayels, delci lsi lon trelel dan random 

forelst. Dari l pelnelli lti lan i lni l di ldapatkan hasi ll akurasi l naïvel bayels selbelsar 90%, 

Delci lsi lon Trelel selbelsar 83%, Random Forelst selbelsar 87%. [5] 

 

Pelnelli lti lan yang di llakukan olelh Mari lo Utomo, Rastri l Prathi lvil pada tahun 2024 

delngan judul “Pelrbandi lngan Algori ltma Support Velctor Machi lnel dan Delci lsi lon 

Trelel untuk Klasi lfi lkasi l Pelrforma Pelrusahaan Mari lo Belrdasarkan Kuali ltas 

Tildur” Pelnelli lti lan i lni l melmbandi lngkan Support Velctor Machi lnel dan Delci lsi lon 

Trelel delngan pelndelkatan Onel Agai lnst All dalam melngklasi lfi lkasi lkan pelrforma 

pelrusahaan. Felaturel yang di lgunakan untuk klasi lfi lkasi l pelrforma pelrusahaan i lnil 
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telrdi lri l dari l 3 rasi lo keluangan yai ltu rasi lo profi ltabi lli ltas (ROA), li lkui ldi ltas (CR), 

dan lelvelragel (DElR). Labellli lng atau targelt dalam klasi lfi lkasi l di lbagi l melnjadi l 3 

katelgori l yai ltu normal, bai lk, dan kurang bai lk. Pada pelnelli lti lan i lni l akan 

melmpelrti lmbangkan elvaluasi l selpelrti l accuracy, cross vali ldatilon, dan confusi lon 

matri lx. Hasi ll ki lnelrja algori ltma Support Velctor Machi lnel melnghasi llkan akurasi l 

selbelsar 86,67%, seldangkan pada algori ltma Delci lsi lon Trelel melnghasi llkan 

akurasi l selbelsar 93,33%.[6] 

Pelnelli lti lan yang melrujuk pada [7] olelh Delo Haganta Delpari l, Yuni l Wi ldi lasti lwi l, 

Mayanda Melga Santoni l pada tahun 2022 delngan judul “Pelrbandi lngan Modell 

Delci lsi lon Trelel, Nai lvel Bayels dan Random Forelst untuk Preldi lksi l Klasi lfi lkasi l 

Pelnyaki lt Jantung” Tujuan dari l pelnelli lti lan i lni l adalah untuk bagai lmana melngolah 

dan mellakukan anali lsa data, bagai lmana pelnelrapan meltodel Delci lsi lon Trelel, 

Nai lvel Bayels dan Random Forelst pada klasi lfi lkasi l pelnyaki lt jantung, kelmudi lan 

bagai lmana hasi ll akurasi l meltodel-meltodel yang di lgunakan telrselbut, bagai lmana 

hasi ll pelrbandi lngan antara Delci lsi lon Trelel, Nai lvel Bayels dan Random Forelsts 

yang di lgunakan dan meltodel apa yang melrupakan telrbai lk dari l klasi lfi lkasi l 

pelnyaki lt jantung. Hasi ll dari l pelnelli lti lan i lni l adalah elvaluasi l pelrforma meltodel 

klasi lfi lkasi l Delci lsi lon Trelel, Nai lvel Bayels dan Random Forelst. Di lmana ni llail 

akurasi l meltodel Delci lsi lon Trelel selbelsar 0.71%, Nai lvel Bayels selbelsar 0.72% dan 

Random Forelst selbelsar 0.75%. 

 

Tabel 2.1 Penelitian Terkait 

No. Judul Penelitian Metode Akurasi Jumlah 

Dataset 

1. Pelnelrapan Algori ltma 

Delci lsi lon Trelel, SVM, 

Naïvel Bayels Dalam 

Deltelksi l Stuntilng Pada 

De lcilsilon Trele l, 

SVM, Naïvel 

Bayels 

De lcilsilon Trele l 

(99%),  SVM 

(95%), Naïvel 

Bayels (48%) 

120999 Data 
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Bali lta 

2. Pelrbandi lngan Meltodel 

Klasi lfi lkasi l Nai lvel 

Bayels, Delci lsi lon Trelel, 

Random Forelst 

Telrhadap Anali lsi ls 

Selnti lmeln Kelnai lkan 

Bilaya Haji l 2023 Pada 

Meldi la Sosi lal Youtubel 

Support Velctor 

Machi lnel dan 

Delci lsi lon Trelel  

Nailvel Bayels  

(90%), 

Delci lsi lon Trelel 

(83%), 

Random 

Forelst (87%) 

1.014 Data 

3. Pelrbandi lngan 

Algori ltma Support 

Velctor Machi lnel dan 

Delci lsi lon Trelel untuk 

Klasi lfi lkasi l Pelrforma 

Pelrusahaan 

Mari lo Belrdasarkan 

Kuali ltas Ti ldur 

Support Velctor 

Machi lnel dan 

Delci lsi lon Trelel  

Support 

Velctor 

Machi lnel 

(86,67%), 

Delci lsi lon Trelel 

(93,33%) 

150 Data 

4. Pelrbandi lngan Modell 

Delci lsi lon Trelel, Nai lvel 

Bayels dan Random 

Forelst untuk Preldi lksi l 

Klasi lfi lkasi l Pelnyaki lt 

Jantung 

Delci lsi lon Trelel, 

Nailvel Bayels 

dan Random 

Forelst 

Delci lsi lon Trelel 

(0.71%) , 

Nailvel Bayels  

(0.72%)dan 

Random 

Forelst 

(0.75%) 

54746 Data 
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2.2 Landasan Teori 

a. Klasifikasi 

Klasi lfi lkasi l adalah telkni lk data mi lnilng yang melneltapkan katelgori l pada 

kumpulan data untuk melmbantu dalam melmpreldi lksi l dan anali lsi ls yang lelbi lh 

akurat. Olelh karelna i ltu ti lga algori ltma klasi lfi lkasi l machi lnel lelarni lng yai ltu 

Delci lsi lon Trelel, Nai lvel Bayels dan Suport Velctor Machi lnel di lgunakan dalam 

pelrcobaan i lni l untuk melndeltelksi l di labeltels selcara di lni l.[8] 

 

b. Stunting 

Stuntilng adalah pelrmasalahan gi lzi l kroni ls di lselbabkan kurangnya asupan 

gi lzi l delngan relntang waktu yang cukup lama yang belrdampak pada tumbuh 

kelmbangnya selcara fi lsi lk selpelrti l ti lnggi l yang kurang, dan belrat badan yang 

kurang dari l standar pelrtumbuhan anak yang di lkelluarkan olelh WHO. Ti ldak 

hanya melmpelngaruhi l pelrkelmbangan selcara fi lsi lk stuntilng juga 

melmpelngaruhi l pelrkelmbangan otak hal i lni l melmpelngaruhi l kelmampuan 

melntal dan bellajar ti ldak maksi lmal.[9] 

 

Belrbagai l faktor melmpelngaruhi l telrjadi lnya stunti lng, antara lai ln kelkurangan 

gi lzi l dalam pelri lodel 1.000 hari l pelrtama kelhi ldupan, ilnfelksi l belrulang, selrta 

kurangnya aksels telrhadap layanan kelselhatan yang melmadai l. Sellai ln i ltu, 

faktor sosi lal elkonomi l, selpelrti l tilngkat pelndi ldi lkan i lbu, pelndapatan kelluarga, 

dan kondi lsil sani ltasi l lilngkungan, juga belrpelran pelnti lng. Anak-anak yang 

di lbelsarkan dalam li lngkungan delngan aksels telrbatas telrhadap makanan 

belrgi lzi l, pelrawatan kelselhatan, dan eldukasi l celndelrung melmi llilki l ri lsi lko lelbi lh 

ti lnggil untuk melngalami l stuntilng. 

Pelnelli lti lan melnunjukkan bahwa stunti lng tildak hanya melmelngaruhi l 

pelrtumbuhan fi lsi lk, teltapi l juga belrhubungan elrat delngan pelrkelmbangan 

kogni ltilf, yang dapat belrdampak pada kelmampuan bellajar dan kelselhatan 
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melntal di l masa delpan. Organi lsasi l Kelselhatan Duni la (WHO) 

melmpelri lngatkan bahwa stuntilng dapat melnyelbabkan konselkuelnsi l jangka 

panjang, selpelrti l pelni lngkatan ri lsi lko pelnyaki lt kroni ls dan kelhi llangan potelnsi l 

elkonomi l. Olelh karelna i ltu, pelnanganan dan pelncelgahan stunti lng 

melmelrlukan pelndelkatan komprelhelnsi lf yang melncakup i lntelrvelnsi l gi lzi l, 

aksels telrhadap layanan kelselhatan, dan pelrbai lkan kondi lsi l sosilal elkonomi l di l 

ti lngkat komuniltas. 

 

c. Machine Learning  

Machi lnel lelarni lng adalah suatu meltodel pelmbellajaran melsi ln yang melngacu 

pada telkni lk yang belrhubungan delngan pola belrdasarkan modell untuk 

kalsi lfi lkasi l dan preldi lksi l data baru. Machi lnel lelarni lng melrupakan cabang dari l 

kelcelrdasan buatan (artilfi lci lal i lntellli lgelncel) yang belrfokus pada 

pelngelmbangan si lstelm atau algori ltma yang melmungki lnkan komputelr untuk 

bellajar dan melmbuat kelputusan tanpa di lprogram selcara elkspli lsi lt. Dalam 

machi lnel lelarni lng, modell dilbangun delngan melnganali lsi ls data hilstori ls (data 

lati lh) untuk melnelmukan pola atau hubungan telrtelntu yang kelmudi lan 

di lgunakan untuk melmbuat preldi lksi l atau kelputusan pada data baru. Prosels 

pelmbellajaran i lni l dapat belrsi lfat supelrvi lseld (delngan data belrlabell), 

unsupelrvi lseld (tanpa labell), atau reli lnforcelmelnt lelarni lng (belrbasi ls umpan 

bali lk).[10] 

 

Machi lnel lelarni lng di lgunakan dalam belrbagai l apli lkasi l selpelrti l klasi lfi lkasi l 

telks, pelngelnalan wajah, deltelksi l anomalil, dan anali lsi ls preldi lktilf, delngan 

algori ltma populelr selpelrti l delci lsi lon trelel, random forelst, support velctor 

machi lnel (SVM), dan nelural neltwork. Kelunggulannya adalah 

kelmampuannya untuk melnangani l dataselt belsar dan komplelks, teltapil 
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kelbelrhasi llannya sangat belrgantung pada kuali ltas data, pelmi lli lhan algori ltma, 

selrta parameltelr yang di lgunakan. 

 

d. Decision Tree 

Delci lsi lon Trelel adalah struktur flowchart yang melnyelrupai l Trelel (pohon), 

di lmana selti lap si lmpul i lntelrnal melnandakan suatu tels pada atri lbut, selti lap 

cabang melrelprelselntasi lkan hasi ll tels,dan si lmpul daun melrelprelselntasi lkan 

kellas atau di lstri lbusi l kellas [11]. Delci lsi lon trelel melrupakan salah satu jelni ls 

algori ltma pelnambangan data yang palilng populelr untuk klasilfi lkasi l dan 

preldi lksi l. Dalam delci lsi lon trelel i lni l data yang belrupa fakta di lrubah melnjadi l 

selbuah pohon kelputusan yang belri lsi l aturan dan delci lsi lon trelel melngatur 

catatan dalam struktur pohon yang telrdi lri l dari l si lmpul akar, cabang, dan 

si lmpul daun. Nodel akar belrada di l bagi lan atas struktur pohon. Nodel 

melwaki lli l atri lbut, cabang melwaki lli l hasi ll, lalu daun melwaki lli l kelputusan.[12]  

 

Delci lsi lon Trelel melrupakan suatu struktur yang melmpunyai l dasar dari l prosels 

di lmana si lfatnya selkuelnsi lal, dalam delci lsi lon trelel i lni l data yang belrupa fakta 

di lrubah melnjadi l selbuah pohon kelputusan yang belri lsi l aturan dan telntunya 

dapat lelbi lh mudah di lpahami l delngan bahasa alami l. Modell pohon kelputusan 

banyak di lgunakan pada kasus data delngan output yang belrni llai l di lskri lt. 

Walaupun ti ldak melnutup kelmungki lnan dapat juga di lgunakan untuk kasus 

data delngan atri lbut numelri lc.[7] 

 

Delci lsi lon Trelel melmi lli lki l kellelbi lhan yai ltu di lmana dalam daelrah pelngambi llan 

kelputusan yang selbellum nya komplelks dan sangat global, dapat di lubah 

melnjadi l lelbi lh si lmpell dan spelsi lfi lk. Delngan jumlah kri ltelri la yang lelbi lh 

seldi lki lt pada selti lap nodel i lntelrnal meltodel delci lsi lon trelel dapat melncelgah 

munculnya pelrmasalahan telrselbut tanpa melngurangi l kuali ltas selbuah 
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kelputusan yang di lhasi llkan, Salah satu kellelbi lhan delci lsi lon trelel lai lnnya 

adalah delci lsi lon trelel melmi llilki l modell yang seldelrhana dan mudah di lpahamil 

karelna di ltampi llkan dalam belntuk pohon yang belrcabang, selhi lngga 

melmudahkan dalam i lntelrpreltasi l, sellai ln i ltu delci lsi lon trelel belrdasarkan 

pelnelli lti lan selbellumnya juga melndapat ni llai l akurasi l yang telrmasuk katelgori l 

ti lnggil. 

Rumus dasar Delci lsi lon Trelel : 

1) Elntropy untuk melngukur i lmpuri lty dataselt: 

 

H(S) : Elntropy dataselt  

P𝑖    : probabi lli ltas data belrada di l kellas 𝑖 

 

2) Ilnformati lon Gai ln (IlG) untuk melmi lli lh atri lbut telrbai lk (belrdasarkan 

pelngurangan Elntropy): 

 

IlG(S,A) : Ilnformati lon Gai ln untuk atri lbut 𝐴. 

H(S)      : Elntropy dataselt awal. 

H(𝑆𝑣 )   : Elntropy subselt 𝑆𝑣 seltellah dataselt di lbagi l belrdasarkan 

atri lbut 𝐴. 

 

3) Gi lni l Ilmpuri lty untuk melngukur i lmpuri lty dataselt (altelrnati lf dari l 

Elntropy): 

 

Gi lni l(S) :  Gi lni l Ilmpuri lty dataselt 𝑆. 

P𝑖 : probabi lliltas data belrada di l kellas 𝑖. 
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e. Naïve Bayes 

Naïvel Bayels melrupakan selbuah modell klasi lfi lkasi l stati lstilk yang dapat 

di lgunakan untuk melmpreldi lksi l probabi lli ltas kelanggotaan suatu kellas, 

di lmana Meltodel Nai lvel Bayels melrupakan suatu meltodel yang di lgunakan 

untuk melmpreldi lksi l suatu kelputusan belrdasarkan delngan kri ltelri la yang 

sudah di ltelntukan. Meltodel i lni l juga dapat di lgunakan untuk melni lngkatkan 

probabi lli ltas klasi lfi lkasi l pada vari labell dan faktor kondi lsi l [13]. Algori ltma i lnil 

melngasumsi lkan bahwa selti lap fi ltur dalam data belrsi lfat i lndelpelndeln satu 

sama lai ln (nai lvel assumpti lon), melskilpun dalam kelnyataannya, fi ltur-fi ltur 

telrselbut selri lngkali l sali lng belrgantung. Delngan melnggunakan telorelma 

Bayels, algori ltma i lni l melnghi ltung probabi lli ltas postelri lor suatu kellas delngan 

melmpelrti lmbangkan di lstri lbusil ni llai l-ni llai l filtur, lalu melmilli lh kellas delngan 

probabi lli ltas telrti lnggi l selbagai l hasi ll preldi lksi l. Nai lvel Bayels sangat cocok 

untuk tugas klasi lfi lkasi l, telrutama untuk data delngan di lmelnsi l ti lnggi l, karelna 

algori ltma i lni l tildak melmbutuhkan banyak sumbelr daya komputasi l dan 

melmi llilki l waktu pellati lhan yang rellati lf celpat.[14]  

 

Nailvel Bayels selri lng di ltelrapkan dalam belrbagai l apli lkasi l, selpelrti l deltelksi l spam 

pada elmai ll, anali lsi ls selnti lmeln dalam telks, dan klasi lfi lkasi l dokumeln. Nailvel 

bayels melmanfaatkan telorelma bayels kelmungki lnan masa delpan belrdasarkan 

data atau pelngalaman selbellumnya, Telorelma Bayels adalah pri lnsi lp 

fundamelntal dalam telori l probabi lli ltas dan i lnfelrelnsi l stati lstilk yang di lgunakan 

untuk melmpelrbarui l kelyaki lnan suatu hilpotelsi ls belrdasarkan data baru [15]. 

Melski lpun algori ltma i lni l seldelrhana, asumsil i lndelpelndelnsi lnya 

melmungki lnkan pelrhi ltungan probabi lli ltas melnjadi l lelbi lh elfi lsileln, melski lpun 

ki lnelrjanya dapat melnurun jilka fi ltur melmi llilki l korellasi l yang tilnggi l atau jilka 

data ti ldak seli lmbang. Nailvel Bayels juga melmi lli lki l belbelrapa vari lan, selpelrti l 

Gaussi lan Nai lvel Bayels untuk data kontilnu, Multilnomi lal Nailvel Bayels untuk 



15 
 

 

data di lskri lt, dan Belrnoulli l Nai lvel Bayels untuk data bi lnelr, selhi lngga flelksi lbell 

untuk belrbagai l jelni ls dataselt. Kelunggulan utama algori ltma i lni l adalah 

kelseldelrhanaannya, elfi lsi lelnsi lnya dalam melnangani l dataselt belsar, dan 

kelmampuannya melmbelri lkan hasi ll preldi lksi l yang kompelti ltilf pada data 

delngan jumlah lati lh yang telrbatas.[16]  

 

Rumus dasar Telorelma Bayels : 

 

P(C|X) : Probabi lliltas bahwa kellas 𝐶 telrjadi l di lbelri lkan fi ltur 𝑋 (probabi lli ltas 

postelri lor). 

P(X|C) : Probabi lliltas fi ltur 𝑋 muncul jilka kellas 𝐶 di lkeltahui l (li lkelli lhood). 

P(C)     : Probabi lliltas awal kellas 𝐶 (pri lor probabi lli lty). 

P(X)     : Probabi lli ltas kelselluruhan fi ltur 𝑋 (elvi ldelncel). 

 

f. Support Vector Machine 

SVM adalah algori ltma klasi lfi lkasi l yang belrfungsi l untuk mellakukan 

klasi lfi lkasi l data non li lni lelr dan data li lnelr. SVM dilkelnal karelna 

kelmampuannya dalam melnangani l data belrdi lmelnsi l ti lnggi l dan belkelrja 

delngan bai lk pada dataselt yang rellati lf kelci ll namun delngan jumlah fi ltur yang 

belsar[3]. Karelna kelseldelrhanaan dan flelksi lbi lli ltasnya yang rellati lf untuk 

melngatasi l belrbagai l masalah klasi lfi lkasi l, SVM selcara khusus melmbelri lkan 

ki lnelrja preldi lksi l yang seli lmbang Di lmana algori ltma ilni l belkelrja delngan 

melncari l hypelrplanel atau batas kelputusan yang dapat melmilsahkan data dari l 

dua kellas delngan margi ln telrbelsar, yai ltu jarak maksi lmum antara data ti lti lk 

telrdelkat (support velctors) dari l masi lng-masi lng kellas delngan hypelrplanel. 

Ji lka data ti ldak dapat di lpi lsahkan selcara li lni lelr, SVM melnggunakan fungsil 

kelrnell untuk melmeltakan data kel di lmelnsil yang lelbi lh tilnggi l agar melnjadi l 
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li lnilelr. Fungsi l kelrnell yang selri lng di lgunakan melli lputi l li lnelar, polynomi lal, 

radi lal basi ls functi lon (RBF), dan si lgmoi ld.[17] 

 

SVM melmilli lki l 2 meltodel yai ltu relgrelsi l (Support Velctor Relgrelssi lon) dan 

klasi lfi lkasi l (Support Velctor Classilfi lcati lon) Untuk melnangani l data yang 

ti ldak selpelnuhnya telrpi lsah, SVM melnelrapkan konselp soft margi ln delngan 

parameltelr relgulari lsasi l 𝐶 yang melngontrol kelseli lmbangan antara margi ln 

yang lelbar dan kelsalahan klasi lfi lkasi l. SVM di lkelnal elfelkti lf untuk data 

belrdi lmelnsi l ti lnggi l, flelksi lbell dalam melnangani l data non-li lnelar, dan robust 

telrhadap ovelrfi ltti lng, teltapi l melmi llilki l keltelrbatasan pada dataselt belsar karelna 

waktu komputasi l yang ti lnggil. Algori ltma i lni l banyak di ltelrapkan dalam 

belrbagai l bi ldang, selpelrti l deltelksi l spam, pelngelnalan pola pada ci ltra, anali lsi ls 

bi loi lnformati lka, dan anali lsi ls selnti lmelnt.[18] 

 

Rumus dasar Support Velctor Machi lnel : 

 

w : velktor bobot (parameltelr modell). 

𝑥 : velktor fi ltur (i lnput data). 

𝑏 : bi las (i lntelrselp). 

 

g. Metrik Evaluasi 

Pada tahap i lni l, pelnguji lan akurasi l hasi ll di llakukan delngan confusi lon matri lx 

yang di lgunakan untuk melngukur pelrforma modell Machi lnel Lelarni lng. 

Confusilon Matri lx adalah tabell yang telrdi lri l dari l jumlah bari ls data uji l yang 

di lpreldi lksi l belnar dan salah delngan melnggunakan modell klasilfi lkasi l yang 

di lgunakan [19]. Confusi lon matrilx atau Matri lks kelbi lngungan adalah ukuran 

yang sangat populelr di lgunakan saat melmelcahkan masalah klasi lfi lkasi l, 
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Matri lks i lni l melnyaji lkan ri lngkasan hasi ll preldi lksi l modell pada selbuah dataselt 

untuk melngelvaluasi l selbelrapa akurat atau salah modell dalam 

melngklasi lfi lkasi lkan kumpulan data.[20] 

 

 

 

Keltelrangan : 

1) TP (Truel Posilti lvels) : Jumlah kasus yang belnar-belnar posi lti lf dan 

di lpreldi lksi l selbagai l posi lti lf olelh modell. 

2) FP (Falsel Posilti lvels) : Jumlah kasus yang selbelnarnya nelgati lf teltapi l 

di lpreldi lksi l selbagai l posi lti lf olelh modell. 

3) FN (Falsel Nelgati lvels): Jumlah kasus yang selbelnarnya posi lti lf teltapi l 

di lpreldi lksi l selbagai l nelgati lf olelh modell. 

4) TN (Truel Nelgati lvels) : Jumlah kasus yang belnar-belnar nelgati lf dan 

di lpreldi lksi l selbagai l nelgati lf olelh modell. 

Belrdasarkan Confusi lon Matri lx, Belri lkut Rumus untuk melnghi ltung matri lk 

elvaluasi l klasi lfi lkasi l: 

Pada Tabell 1 TP adalah Truel Posi lti lvel, TN adalah Truel Nelgati lvel, FP 

adalah Falsel Posi lti lvel dan FN adalah Falsel Nelgati lvel. Pada pelnelli lti lan i lni l 
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pelrforma klasi lfi lkasi l yang akan di lhi ltung adalah accuracy, prelci lsi lon, relcall 

dan F1 scorel. rumus pelrhi ltungan accuracy, prelci lsi lon, relcall dan F1  scorel. 

a) Accuracy melrupakan pelrhi ltungan untuk melngukur pelrselntase l 

preldi lksi l yang belnar dari l kelselluruhan data. 

Accuracy =
TP + TN

TP + TN + FP + FN
 

b) Prelci lsi lon melrupakan pelrhi ltungan untuk melngukur akurasi l dan 

preldi lksi l posi ltilf.  

𝐏𝐫𝐞𝐜𝐢𝐬𝐢𝐨𝐧 =
𝐓𝐏

𝐓𝐏 + 𝐅𝐏
 

 

c) Relcall adalah melngukur selnsi lti lviltas dari l modell, yai ltu selbelrapa 

bai lk modell dalam melndeltelksi l kellas posi lti lf.  

𝐑𝐞𝐜𝐚𝐥𝐥 =
𝐓𝐏

𝐓𝐏 + 𝐅𝐍
 

 

d) F1-Scorel adalah pelrhi ltungan rata-rata harmoni ls dari l prelci lsi lon dan 

relcall, yang belrguna ji lka telrdapat kelti ldakseli lmbangan kellas.  

𝐅𝟏 𝐒𝐜𝐨𝐫𝐞 = 𝟐 ×
𝐏𝐫𝐞𝐜𝐢𝐬𝐢𝐨𝐧 × 𝐑𝐞𝐜𝐚𝐥𝐥

𝐏𝐫𝐞𝐜𝐢𝐬𝐢𝐨𝐧 + 𝐑𝐞𝐜𝐚𝐥𝐥
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h. Google Colaboratory 

Googlel Collaboratory atau Googlel Colab adalah platform belrbasi ls cloud 

untuk melnulils, melnjalankan, dan belrbagi l kodel Python mellalui l welb 

browselr. Platform. Platform i lni l dilrancang bagi l analyst, delvellopelr, pelnelli lti l, 

dan pelndi ldi lk yang belkelrja di l bi ldang data sci lelncel dan machi lnel lelarni lng 

delngan melnyeldi lakan elnvi lronmelnt komputasi l yang flelksi lbell dan mudah 

di laksels tanpa bi laya. Googlel Colab juga melnawarkan kelmampuan untuk 

melnjalankan Jupytelr Notelbook (welb app opeln- sourcel untuk kombi lnasil 

kodel, telks telrformat, dan vi lsuali lsasi l data) langsung dari l welb browselr tanpa 

pelrlu konfi lgurasi l apa pun.[21] 


